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Key Influencers

TODOS LOS FABRICANTES

Satisfaccion

INFLUENCIADORES Frecuencia de Satisfaccién Todos los Registros
CLAVE 30.55%

1 1538 3,97%

3 11832 30,55%

5 5420 14,00%

~ 6 300 077%

INTELIGENCIA ARTIFICIAL PARA TODOS
LOS PUBLICOS

-
. L. 7 758 1,96%
Influenciadores clave Segmentos principales & & Total 38728 10000%
Qué influye en Satisfaccion para ser 7 Vo7
Fabricante
Cuando... ..la probabilidad de que
Satisfaccion sea 7 se < De media, es mas probable que Satisfaccion sea 7 cuando Coste
incrementa por Unitario es 152,08 - 152,9 que de lo contrario.
Litware, Inc. 3 855 26,28%
| o untarto s 520 Uwere e 4 1186 3645%

B Litware, Inc. 5 570 17,52%

Precio Unitario es 298 - e Litware, Inc. 7 143 439%

299,9 el Total 3254 100,00%

- 20%
1C§1st:6U nitario es 99,06 - 7 54y :g
' e Clase Fabricante  Satisfaccion #
= F s
2

Precio Unitari 196.9 = 10% Economy Litware, Inc. 1 28 2,40%

recio Unitario es 196,9 -

199 655 Economy Litware,ne. 2 102 873%

Economy Litware, Inc. 3 278 23,78%
Promedio (elem eccionados e 1.66%

Fabricante es Litware, Inc. 2.64x 0% I - [ ] Economy Litware, Inc. 5 175 14.97%
99060  9906- 10146- 15208- masde Economy Litware. Inc 7 111 850%
menos 101,46 152,08 152,9 152,9 N -

Coste Unitario {ubicaciones) Total 1169 100,00%

Color es Brown 2.57x . .

D Maostrar solo los valores que son influenciadores
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Demos Deportivas




Datos disponibles en Futbol

SOCCER DATA PROVIDERS VISUALIZE

/opta ainStat™ 0 Vo5
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Enlace ala Demo

Indicador avanzado en fatbol — Goles Esperados (xG)
Goles Esperados xG — Articulo en Blog Marca

Goles reales vs Goles esperados ) "
de Real Madrid y FC Barcelona o B I o

Balén Parado Corner Falta Directa Juego Abierto Penalti

Compartido
Mccolcy Z7 Icheo 2019, 1222 o o e 0 DIFERENCIA GOLES - ESPERADOS REAL MADRID A FAVOR

i 5 : : . : 2,1
SiG R G En este post David Fombella docente del Master en Big Data Deportivo del Big
colaborativo destinado al desarrollo y : h 5
publicacion de aportaciones de profesores y Data International Campus, nos trae una interesante comparativa de los goles 0
alumnos del Master en Big Data Deportivo, reales y esperados del Real Madrid y el FC Barcelona de esta temporada en Liga. 0,6 -0,1
realizado en colaboracién con Opta -1.2 -45
(Proveedor Oficial de Datos de Laliga) y 2Qué son los goles esperados (xG Expected Goals)? -5
certificado por la Universidad Catdlica de
Murcia (UCAM) Balon Parado Corner Falta Directa Juego Abierto Penalti

Por cada disparo el algoritmo del portal web Understat asigna una probabilidad

de gol entre 0 y 1 (siendo 1 un tiro que siempre es gol). El valor de xG mide la

calidad de un disparo y depende de muchos factores entre los que se incluyen Penaltl - 76% de pro babl I Idad de gOI
la distancia a porteria, el angulo del disparo (no es lo mismo un tiro

centrado que uno escorado), la parte del cuerpo (Cabeza, Pie...) o la

demarcacién del jugador, por regla general los delanteros son mas efectivos -

en el area. A modo de dato el xG de este modelo para los penaltis es de 0,74 por ey " " : -

lo que pronostica que 74 de cada 100 penaltis seran gol.

| ol | xG =0.76
S'ITO'I'G‘@ www.stratebi.com

open business intelligence



https://www.marca.com/blogs/master-big-data-deportivo/2019/02/27/goles-reales-vs-goles-esperados-de-real.html
https://app.powerbi.com/view?r=eyJrIjoiYTcwODdiNmQtNzYxMy00MDA2LWI5NmUtYjA4MmVlMDkyYWEwIiwidCI6IjY4NWViOWQzLTc1NDctNGE5Ni1iN2E1LTlmNzNmMjRhODJiMCIsImMiOjh9

Indicador avanzado en fatbol — Goles Esperados (xG)

) GOALS

f SAVES

' MISSES

BLOCKS

Kick shots not assisted by crosses
Disparos con el pie
vienen precedidos de un
centro

Headers assisted by crosses
Remates de cabeza
vienen precedidos de un
centro

stratels))
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Variables utilizadas en el modelo

. Angulo y Distancia a porteria

* Lanzadory asistente

* Parte del cuerpo (Cabeza, Pie, Otros)

» Tiro después de rechace

* Velocidad del tiro

* Tipo deJugada ( Balon parado, Centro, Corner, Pase al Hueco, ...)

* N°deJugadores entre el triangulo formado por la posicion del balon y los
dos palos de la porteria

Home team 2
Away team 0

Expected goals model
Minute 75

Model assigns probability (0
to 1) to each shot that it will
end up being a goal. This is
based on over 20 variables.
Some of the most important

ones are here.

www.stratebi.com



Analisis del Juego Enlace a la Demo

Jugador & Tipo Jugada Jornada Tiros/Partido % Tiros a Puerta

Todas N Todas N 6 31 6.55 58.02%
O O

Tiros por Jugador TODOS LOS TIROS

% Paradas

38,93%

®Tiros @Goles

31
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24
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10
10 7 6 5
4 4
. LRl Lr e o
0 . [ S
6508 o © & 50‘\1 60‘\1 5 e»o‘\q 5089 608’\ ab"a 50‘\% 50‘\\
& ) o 2 2 2" 2 2 2 RS 2 2
b b b \\)q Hu‘) \\)‘) \\)f) S\)Q \ug ) 3\:9 \\)‘3
Total Tiros y % Tiros a Porteria
i GOLES
[ ] :
30 Jugador? b 0
: 0
e S—
‘ Jugadorg ]
- . : 1
320 : E 1
E E Jugador3 o 5 s 0
= . 0 0
H 0 0 1
Jugadori2
qo TUUeteeteetestsssscscenccnicnieneens Ggamaiaeesdstecagerensssfestasansssensany
E Jugadar13
Jucadorls Jqu.dnrquadorl? L I g
Jugador21 UQ"’." E :
0 H
0% 20% 40% 60% 80% 100%
Tiros A Puerta

S'ITO'I'G‘@ www.stratebi.com

open business intelligence



https://app.powerbi.com/view?r=eyJrIjoiMDkxMDgzZDgtYmEwNS00MjYxLWE2ODItMDdiMWU0OWNiNDhlIiwidCI6IjY4NWViOWQzLTc1NDctNGE5Ni1iN2E1LTlmNzNmMjRhODJiMCIsImMiOjh9

Wimu PRO GPS

WIMU PRO - SESSION SUMMARY WITH DRILLS

Distance ... Accel Decel Accel Decel # Speed Absolute Speed Relative E n I a c e a I a D e 0
Q. Uemo
\ [ g
'\ 2N - -
L
Player . Calentamiento Partido F7
. m I m u EEEEE mm Sspecifice fresion S
< ®PRO
o Player Player Partido F7
6 P Delantero Lateral MedioCentro (=]
High Speed Run HSR Table Heart Rate Frequency Distance(m) y Position por Drill

@ ® Drill @ Calentamiento Especifico @Partido F7 Normal @Partido F7 Presion Alta @ Posesion Amplia @Rondo @ Trabajo tactico

2000 1804 2
1.635 1589 -
1.500 1.386 1.394 1373 1354 400 1368
249

515
1332 1344
111
0241972 1.0 74 0251 002 1.019 1 022 008 084 o1 1031
1.000 213 875
. . 75
Twitter @bigdatasport 601 48,
5 55
Created by David Fombella 4 1
500 2 6
29 1 5
[}

Player 1 Player 11 Player 12 Player 2 Player 3 Player 4 Player 6 Player 7 Player 8 Player 9

Distance m/min por Drill

=) Drill @ Calentamiento Especifico @Partido F7 Normal @ Partido F7 Presidn Alta @ Posesion Amplia @Rondo @ Trabajo tactico
101 9393 0
100 ‘?6
68]
49
50
30}
0

Player 1 Player 11 Player 12 Player 3 Player 4 Player 5 Player & Player 8 Player 9
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https://app.powerbi.com/view?r=eyJrIjoiYzdkZWY1ODctOTg0OS00NmJiLTk0MWEtNGZkMzY0ZjA4NzMwIiwidCI6IjY4NWViOWQzLTc1NDctNGE5Ni1iN2E1LTlmNzNmMjRhODJiMCIsImMiOjh9

Enlace ala Demo Real Madrid y Real Sociedad Lesiones

Select Team and Player to view injuries by Muscle

Real Madrid
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https://app.powerbi.com/view?r=eyJrIjoiMjYzYWE1N2QtY2IyMy00NjhhLThmMTktOTkxZDlhNjBjZjFiIiwidCI6IjY4NWViOWQzLTc1NDctNGE5Ni1iN2E1LTlmNzNmMjRhODJiMCIsImMiOjh9

R —
Mundial Rusia Disparos a Porteria

Demo Tableau con datos demo de Statsbomb

Shots and xG

vy Bl +
X

FIFAWORLD CUP

RUSSIA 2018

Game
(Todao)

Team

Spain

Shooter
(Tode)

Stat Bombx G
0,0180
0,2000
0,4000
0,6000
0,7600

www.stratebi.com

Pattern Of Play
(Toda)
Free Kick
COpen Play
Penalty

Half
(Toda)
Mula
1
2

Result
(Tado)
Elocked

Goal
Off Target

Post
Saved

Wayward

Result

® Cosl
* Post
X Saved

Result
. Gozl
. Post
. Saved



https://public.tableau.com/profile/big.data.deportivo#!/vizhome/StatsbombShotsWorldCup2018/Shotpath

R —
Mundial Rusia Disparos a Porteria

Demo Tableau con datos demo de Statsbomb

Game Pattern Of Play
Shot Goalmouth (Toda) - (Todo)
Free Kick
Team Open Play
Spain r Penalty

Shooter Half
(Toda) . (Tado)
Mulo
1

z

Result

(Toda)
Blocked
Goal
Off Target
Post
Saved

Wayward

+
oy
>

Result
B Blocked
. Goal
Off Target
Post
. Saved
Stat Bombx G
0,0035
0,2000
0,4000
0,6000
0,7600

N

www.stratebi.com



https://public.tableau.com/profile/big.data.deportivo#!/vizhome/StatsbombShotsWorldCup2018/Shotpath

Tracking Optico mediante camaras

VICON X TRACAB X
VICON Y - TRACAB Y
VICON SPEED TRACAB SPEED
VICON ACC TRACAB ACC

POSITION ERROR SPEED ERROR

LT
POSITION ERROR 48 co SPEED ERROR

S

www.stratebi.com
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Tracking Data — Area Ocupada por Equipos

Tracking Data from STATS - David Fombella @bigdatasport

@Torvaney

o

SOCCERMATICS

n

@joedgallagher

www.stratebi.com



Tracking Data —- Area Ocupada por Equipos

Reproduccion a camaralenta

Equipo con Posesion — Atacante 0 o
Equipo sin Balon - Defensor [ : }
Blue Area: 812 Red Area: 587
§Jﬁ£giﬂ§|@ www.stratebi.com -
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Enlace ala Demo Playertek GPS PLAYERTE K

by Catapult

el 99,95 17,24 4747 5,90 7.476
2n¢'|'||a|-|' Distance Total Km Dist 0 - 3,6 Km/h Dist 3,6 - 10,8 Km/h Dist 18 - 25,2 Km/h Sprint Distance metres

Distances by Speed Zone

Player 64 6,1
Seleccionar todo ¢ 5.9 :
player1 48 48 5.2 5,1 5,1
: 0 - 3,6 Km/h
player10 40 is a1 so
p:ayerz 4 vo 33 34 34 3,6- 10,8 Km/h
ayer3 .
Playem 27 - - 26 ©108- 18 Km/h
F|I ‘ 5 2 - 18- 25,2 Km/h
player 14 13
1,2 . }
playeré 05 , . 0.9 b.s 0.9 o 07 " 1,1 0 09 oe 1.1 . ®25.2-43,2Km/h
0.4 . , , 4 . \ 1 ,
player7 n 0.0 IO - 0.1 01 0.1 0.0 0,0 0.1
players o - - - - - — — -
player9 player1 player10 player2 player3 playerd player5 playeré player7 player8 player9
Distance per metres/min by Half and Aceleration Count
18 414 115
108 106 110 107
11.574 100 96 LT} 103
100 90 91 121 86 93 121 93 Half
Energy keal 15t half
32.61 47 50 B ACC# Z43-4m/s/s
50
y 2nd half
Top Speed km/h \,—’/\ _/\ @ ACC # 75 >4 m/s/s
0
4- 5 5 2 player1 player10 player2 player3 playerd player5 player6 player7 player8 player9

Player Load Power Plays by Half

46 49

615 50 37 M 39 44
33
Power Plays 30 32 30 31 31 Half
26 26
24 19 25 25 1st, half
17
‘ 10 2nd, half
PLAYERTEK 0
by Catapult player1 player10 player2 player3 playerd player5 playeré player7 player8 player9

S'l'f(]'l'eg www.stratebi.com
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https://app.powerbi.com/view?r=eyJrIjoiMjU2NDE5YmUtOTI2Yi00MzliLTk3ZWMtYmM4YTI4M2RlOGZhIiwidCI6IjY4NWViOWQzLTc1NDctNGE5Ni1iN2E1LTlmNzNmMjRhODJiMCIsImMiOjh9

Enlace a la Demo bolesdeless

GlObal Messi Partidos Asistencias Goles por Partido |
Equipo Y & 627 545 208 0,87
)

[ S ] [ s David Fombella @bigdatasport Actualizado a 19/05/2019

Temporada # Goles Marcados # Goles por Partido # Partidos por # Goles

( 2003-04 ) R
[ 2005-06 ] Champions League - 112 Champions League 0,83
112
(200607 )
Copa America I 8 Copa America 0.38
( 2007-08 ) 36
[ 2008-09 ] World Cup I 6 World Cup 032 - . 1
0 1 2 3 4 5

( 200910
(20011 ) # Goles y Asistencias por Afo # Goles Ultimos Partidos Resultados Partidos

2011-12 - - -
( ] ® Total Goles ® Asistencias Competicion Eed'a Rival Goles
( 2012-13 ) Liga 19/05/2019 Eibar 5 Derrota 64 —
( 2013-14 ] Liga 12/05/2019 Getafe 0 Empate
[ 201415 ] Champions League 07/05/2019 Liverpool 0 119

- Champions League 01/05/2019 Liverpool 2

[ 2015-16 ] Liga 27/04/2019 Levante 1
[ 2016-17 ] Liga 23/04/2019 Alavés 0
[ ] Liga 20/04/2019 Real Sociedad 0

2017-11 Champions League 16/04/2019 Manchester United 2
[ 2018-19 ] (\‘0\""19&19@ 190@196‘ 199’51909 ’!9\019\\ ’L°0'L°01-°\h’b°\‘, ’L°\6'L°\1 19@ Champions League 10/04/2019 Manchester United 0

\3 Total 7 Victoria 444 —

S'ITO'I'G‘@ www.stratebi.com

open business intelligence


https://app.powerbi.com/view?r=eyJrIjoiYTYzOTEwODUtZDE4Ny00YWUyLWJlMjItNjYzNzdmODg2ZDRkIiwidCI6IjY4NWViOWQzLTc1NDctNGE5Ni1iN2E1LTlmNzNmMjRhODJiMCIsImMiOjh9

Ejemplo Machine Learning no
deportivos

18



videoenYaurubewsmins) 5 P0F qué Stratebi y Power BI?

Machine Learning en Power Bl con R

Power Bl en combinacién con R = Arbol de Decisién con datos del Titanic

Gender Configuracién del Arbol de Decisién En cada caja
e S Target Variable --> Survived Arriba Ter elemento --> Prediccion (died/survived)

Input Variables --> Gender, Passenger Class, Age || Centro % Probabilidad de cada prediccion ( El mayor n° es para True)
Abajo % Observaciones en cada nodo

Tree Parameters Par ejempla: en la 22 fila vemos que el 68% de las mujeres sobrevivieron frente al 33% de los

Personas Maximum Depth = 15 hombres
L34 Minimum bucket size= 2 Si seleccionamos female en el selector, vemos que las mujeres tenian un 84% de posibilidades de

sobrevivir en 12 0 22 Clase ( Nodo azul survived con valor 0.84)

died
52 48
100%
[ves] Gender = male (o]}

died .G
67 33 32 68
59% 41%

o AGE 3= B2 - Passenger Class =3rd -

3
died died
57 43 57 43
31% 17%
oo Age >= 4.5 : Age >=0.88

[4] [10] [17]
died died d died
.78 22 .61 .39 59 4
28% 27% 16%

Rel error = 0.29; CVal error = 0.32; Root error = 0.48;cp = 0.007

www.stratebi.com
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https://www.youtube.com/watch?v=4M0ouI8dZDg

¢Por qué Stratebi y Power BI?

— Eﬂ .e
Pais & v Forecast de Nacimientos por Fecha (10 meses)
v
Todas 1.008.346 1.027.205 1.026836 1.011.807 977410 1.000.863
o N~ AW TTAAT 2 :
8 833908 861.284 857.084 837835 838.034 700.020
8
E
- S 500.000
Ultima Fecha con datos reales z
01/06/2013 317.000
[}
2004 2006 2008 2010 2012 2014
Fecha
Nacimientos por Pais
Forecast con ARIMA (10 meses)
Pais @ United States @Turkey @Japan @ United Kingdom @Germany @italy @ Ukraine @ Spain >

ARIMA: (p,d,q,P,D,Qm) = (0,1,1,0,1,1,12)
1000000~
750000~

500000-

Nacimientos

250000-

' ' ' . ' 0 '

01/04 02}05 04/06 06}07 08/08 09/09 11/10 01/12 03/13 05/'14
Fecha

www.stratebi.com
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¢Por qué Stratebi y Power BI?

Power Bl en combinacion con R = Clustering basado en densidad

MS Mississipi y AK Alaska

Usamos density-based clustering para encontrar grupos y outliers

Usamos el Clustering DBSCAN con datos dela poblacion de los Estados de USA en 1970. Seleccionamos Esperanza de vida (Life Expectancy) e Ingresos
(Income) y asumimos que ambos factores tienen la misma importancia.

Recordar escalar los datos y Granularity method= scale, Granularity =70%
Si seleccionamos el tamafio de poblacién del estado pequefia (Population Size = small) se nos crea 1 cluster Unico en el que aparecen como outliers

Income.scaled

MS

NV

AK

DE

MT NH

oK
ME
NM _

co

OR
RI

p SP

e .
]

KS
NE

T

® Cluster 1
* Outlers

Population Size
big
W small

Life Exp.scaled

stratels))
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Madrid: Avda. del Brasil, 17, 16°AB 91788 34 10 f
Barcelona: C/ Valencia, 63

Facebook.com/stratebiopenbi

www.stratebi.com 3  @stratebi

Alicante: C/Italia 23, 4° Derecha

info@stratebi.com Q  plus google.com/stratebi
stratels)) e Tocios
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